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０４１０００４．
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，２０２１，

５８（４）：０４１０００４．

［５］　ＴＡＮＲＴ．Ｖｉｓｉｂｉｌｉｔｙｉｎｂａｄｗｅａｔｈｅｒｆｒｏｍａｓｉｎｇｌｅｉｍａｇｅ

［Ｃ］／／２００８ＩＥＥＥＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉｓｉｏｎａｎｄ

ＰａｔｔｅｒｎＲｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ（ＣＶＰＲ），Ｊｕｎｅ２３２８，２００８，Ａｎｃｈｏｒ

ａｇｅ，ＡＫ，ＵＳＡ．ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２００８：１８．

［６］　ＨＥＫ，ＳＵＮＪ，ＴＡＮＧＸ．Ｓｉｎｇｌｅｉｍａｇｅｈａｚｅｒｅｍｏｖａｌｕｓｉｎｇ

ｄａｒｋｃｈａｎｎｅｌｐｒｉｏｒ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＰａｔｔｅｒｎＡｎａｌ

ｙｓｉｓａｎｄＭａｃｈｉｎｅＩｎｔｅｌｌｉｇｅｎｃｅ，２０１１，３３（１２）：２３４１２３５３．

［７］　ＺＨＵＱ，ＭＡＩＪ，ＳＨＡＯＬ．Ａｆａｓｔｓｉｎｇｌｅｉｍａｇｅｈａｚｅｒｅｍｏｖａｌ

ａｌｇｏｒｉｔｈｍｕｓｉｎｇｃｏｌｏｒａｔｔｅｎｕａｔｉｏｎｐｒｉｏｒ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃ

ｔｉｏｎｓｏｎＩｍａｇｅＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１５，２４（１１）：３５２２３５３３．

［８］　ＣＡＩＢ，ＸＵＸ，ＪＩＡＫ，ｅｔａｌ．ＤｅｈａｚｅＮｅｔ：Ａｎｅｎｄｔｏｅｎｄｓｙｓ

ｔｅｍｆｏｒｓｉｎｇｌｅｉｍａｇｅｈａｚｅｒｅｍｏｖａｌ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓ

ｏｎＩｍａｇｅＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１６，２５（１１）：５１８７５１９８．

［９］　ＺＨＡＮＧＨ，ＰＡＴＥＬＶＭ．Ｄｅｎｓｅｌｙｃｏｎｎｅｃｔｅｄｐｙｒａｍｉｄｄｅ

ｈａｚｉｎｇｎｅｔｗｏｒｋ［Ｃ］／／２０１８ＩＥＥＥ／ＣＶＦ Ｃｏｎｆｅｒｅｎｃｅ ｏｎ

ＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉｓｉｏｎａｎｄＰａｔｔｅｒｎＲｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ（ＣＶＰＲ），Ｊｕｎｅ

１８２３，２０１８，ＳａｌｔＬａｋｅＣｉｔｙ，ＵＴ，ＵＳＡ．ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，

２０１８：３１９４３２０３．

［１０］ＬＩＢ，ＰＥＮＧＸ，ＷＡＮＧＺ，ｅｔａｌ．ＡＯＤＮｅｔ：ａｌｌｉｎｏｎｅｄｅｈａｚ

ｉｎｇｎｅｔｗｏｒｋ［Ｃ］／／２０１７ＩＥＥＥＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎ

ＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉｓｉｏｎ（ＩＣＣＶ），Ｏｃｔｏｂｅｒ２２２９，２０１７，Ｖｅｎｉｃｅ，

Ｉｔａｌｙ．ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０１７：４７８０４７８８．

［１１］ＧＯＯＤＦＥＬＬＯＷＩＪ，ＰＯＵＧＥＴＡＢＡＤＩＥＪ，ＭＩＲＺＡＭ，ｅｔａｌ．

Ｇｅｎｅｒａｔｉｖｅａｄｖｅｒｓａｒｉａｌｎｅｔｓ［Ｃ］／／２７ｔｈＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎ

ｆｅｒｅｎｃｅ ｏｎ ＮｅｕｒａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ Ｐｒｏｃｅｓｓｉｎｇ Ｓｙｓｔｅｍｓ

（ＮＩＰＳ），Ｄｅｃｅｍｂｅｒ８１３，２０１４，Ｍｏｎｔｒｅａｌ，Ｃａｎａｄａ．Ｃａｍ

ｂｒｉｄｇｅ：ＭＩＴＰｒｅｓｓ，２０１４：２６７２２６８０．

［１２］ＣＨＥＮＤ，ＨＥＭ，ＦＡＮＱ，ｅｔａｌ．Ｇａｔｅｄｃｏｎｔｅｘｔａｇｇｒｅｇａｔｉｏｎ

ｎｅｔｗｏｒｋｆｏｒｉｍａｇｅｄｅｈａｚｉｎｇａｎｄｄｅｒａｉｎｉｎｇ［Ｃ］／／２０１９

ＩＥＥＥＷｉｎｔｅｒＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＡｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｓｏｆＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉ

ｓｉｏｎ（ＷＡＣＶ），Ｊａｎｕａｒｙ７１１，２０１９，Ｗａｉｋｏｌｏａ，ＨＩ，ＵＳＡ．

ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０１９：１３７５１３８３．

［１３］ＸＩＡＯＪＳ，ＳＨＥＮＭＹ，ＬＥＩＪＦ，ｅｔａｌ．Ｉｍａｇｅｃｏｎｖｅｒｓｉｏｎａｌ

ｇｏｒｉｔｈｍｆｏｒｈａｚｅｓｃｅｎｅｂａｓｅｄｏｎｇｅｎｅｒａｔｉｖｅａｄｖｅｒｓａｒｉａｌ

ｎｅｔｗｏｒｋｓ［Ｊ］．ＣｈｉｎｅｓｅＪｏｕｒｎａｌｏｆＣｏｍｐｕｔｅｒｓ，２０２０，４３

（１）：１６５１７６．
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，２０２０，４３（１）：１６５

１７６．

［１４］ＥＮＧＩＮＤ，ＧＥＮＡ，ＥＫＥＮＥＬＨＫ．Ｃｙｃｌｅｄｅｈａｚｅ：ｅｎｈａｎｃｅｄ

ｃｙｃｌｅＧＡＮｆｏｒｓｉｎｇｌｅｉｍａｇｅｄｅｈａｚｉｎｇ［Ｃ］／／２０１８ＩＥＥＥ／

ＣＶＦＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉｓｉｏｎａｎｄＰａｔｔｅｒｎＲｅｃｏｇ

ｎｉｔｉｏｎＷｏｒｋｓｈｏｐｓ（ＣＶＰＲＷ），Ｊｕｎｅ１８２２，２０１８，ＳａｌｔＬａｋｅ

Ｃｉｔｙ，ＵＴ，ＵＳＡ．ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０１８：８２５８３３．

［１５］ＺＨＵＪＹ，ＰＡＲＫＴ，ＩＳＯＬＡＰ，ｅｔａｌ．Ｕｎｐａｉｒｅｄｉｍａｇｅｔｏｉｍ

ａｇｅｔｒａｎｓｌａｔｉｏｎｕｓｉｎｇｃｙｃｌｅｃｏｎｓｉｓｔｅｎｔａｄｖｅｒｓａｒｉａｌｎｅｔ

ｗｏｒｋｓ［Ｃ］／／２０１７ＩＥＥＥＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＣｏｍ

ｐｕｔｅｒＶｉｓｉｏｎ（ＩＣＣＶ），Ｏｃｔｏｂｅｒ２２２９，２０１７，Ｖｅｎｉｃｅ，Ｉｔａｌｙ．

ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０１７：２２４２２２５１．

［１６］ＡＮＶＡＲＩＺ，ＡＴＨＩＴＳＯＳＶ．ＤｅｈａｚｅＧＬＣＧＡＮ：ｕｎｐａｉｒｅｄｓｉｎ

ｇｌｅｉｍａｇｅｄｅｈａｚｉｎｇｖｉａａｄｖｅｒｓａｒｉａｌｔｒａｉｎｉｎｇ［ＥＢ／ＯＬ］．

（２０２００８１５） ［２０２２０５２７］．ｈｔｔｐｓ：／／ａｒｘｉｖ．ｏｒｇ／ａｂｓ／

２００８．０６６３２．

［１７］ＳＵＮＸＳ，ＷＡＮＧＧＺ．Ｕｎｓｕｐｅｒｖｉｓｅｄｄｅｈａｚｉｎｇａｌｇｏｒｉｔｈｍ

ｂａｓｅｄｏｎｍｕｌｔｉｓｃａｌｅｆｅａｔｕｒｅｓ［Ｊ］．Ｌａｓｅｒ＆Ｏｐｔｏｅｌｅｃｔｒｏｎ

ｉｃｓＰｒｏｇｒｅｓｓ，２０２１，５８（１６）：１６１００２４．
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，２０２１，５８（１６）：１６１００２４．

［１８］ＭＣＣＡＲＴＮＥＹＥＪ，ＨＡＬＬＦＦ．Ｏｐｔｉｃｓｏｆｔｈｅａｔｍｏｓｐｈｅｒｅ：

ｓｃａｔｔｅｒｉｎｇｂｙｍｏｌｅｃｕｌｅｓａｎｄｐａｒｔｉｃｌｅｓ［Ｊ］．ＰｈｙｓｉｃｓＴｏｄａｙ，

１９７７，３０（５）：７６７７．

［１９］ＯＬＡＦＲ，ＰＨＩＬＩＰＰＦ，ＴＨＯＭＡＳＢ．ＵＮｅｔ：ｃｏｎｖｏｌｕｔｉｏｎａｌ

ｎｅｔｗｏｒｋｓｆｏｒｂｉｏｍｅｄｉｃａｌｉｍａｇｅｓｅｇｍｅｎｔａｔｉｏｎ［Ｃ］／／２０１５

ＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎ ＭｅｄｉｃａｌＩｍａｇｅ Ｃｏｍｐｕｔｉｎｇ

ａｎｄＣｏｍｐｕｔｅｒＡｓｓｉｓｔｅｄＩｎｔｅｒｖｅｎｔｉｏｎ（ＭＩＣＣＡＩ），Ｏｃｔｏｂｅｒ

５９，２０１５，Ｍｕｎｉｃｈ，Ｇｅｒｍａｎｙ．Ｓｉｎｇａｐｏｒｅ：Ｓｐｒｉｎｇｅｒ，２０１５：

２３４２４１．

［２０］ＪＵＳＴＩＮＪ，ＡＬＥＸＡＮＤＲＥＡ，ＬＩＦＦ．Ｐｅｒｃｅｐｔｕａｌｌｏｓｓｅｓｆｏｒ

ｒｅａｌｔｉｍｅｓｔｙｌｅｔｒａｎｓｆｅｒａｎｄｓｕｐｅｒｒｅｓｏｌｕｔｉｏｎ［Ｃ］／／２０１６

ＥｕｒｏｐｅａｎＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉｓｉｏｎ（ＥＣＣＶ），Ｏｃｔｏ

ｂｅｒ１１１４，２０１６，Ａｍｓｔｅｒｄａｍ，ＴｈｅＮｅｔｈｅｒｌａｎｄｓ．Ｓｉｎｇａ

ｐｏｒｅ：Ｓｐｒｉｎｇｅｒ，２０１６：６９４７１１．
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