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ＰｒｏｇｒｅｓｓｉｎＬａｓｅｒａｎｄＯｐｔｏｅｌｅｃｔｒｏｎｉｃｓ，２０１９，５６（３）：

０３１００７．

=>?

，
=@．±�v�ÄlA=K_B|¸¼¹º[

\=úêû45

［Ｊ］．�C*CæD&uE

，２０１９，５６

（３）：０３１００７．

［５］　ＬＩＣ，ＭＡＸ，ＪＩＡＮＧＢ，ｅｔａｌ．ＤｅｅｐＳｐｅａｋｅｒ：ａｎｅｎｄｔｏｅｎｄ

ｎｅｕｒａｌｓｐｅａｋｅｒｅｍｂｅｄｄｉｎｇｓｙｓｔｅｍ［ＥＢ／ＯＬ］．（２０１７０５

０５）［２０２１０９０６］．ｈｔｔｐｓ：／／ａｒｘｉｖ．ｏｒｇ／ａｂｓ／１７０５．０２３０４．

［６］　ＱＩＮＣＧ，ＷＡＮＧＨ，ＲＥＮＪ．Ｄｉａｌｅｃｔｌａｎｇｕａｇｅｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ

ｂａｓｅｄｏｎｍｕｌｔｉｔａｓｋｌｅａｒｎｉｎｇ［Ｊ］．ＣｏｍｐｕｔｅｒＲｅｓｅａｒｃｈａｎｄ

Ｄｅｖｅｌｏｐｍｅｎｔ，２０１９，５６（１２）：２６３２２６４０．

FGC

，
�H

，
ÏI．±�KÏÐ&Ö=a§2345

［Ｊ］．���;'*ËE．２０１９，５６（１２）：２６３２２６４０．

［７］　ＧＥＮＧＷ，ＷＡＮＧＷＦ，ＺＨＡＯＹＹ，ｅｔａｌ．Ｅｎｄｔｏｅｎｄｌａｎ
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Ｙｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０１７：１０５５１０６２．
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ｒｅｃｕｒｒｅｎｔｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｆｏｒｓｐｅｅｃｈｅｍｏｔｉｏｎｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ

［Ｃ］／／Ｐｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅ１６ｔｈＡｎｎｕａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｆＩｎ
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