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Ｍｅｔｈｏｄ
ＣＴＣ
ｄｅｃｏｄｅｒ

Ａｔｔｅｎｔｉｏｎ
ｄｅｃｏｄｅｒ

ＭＡＳＤ 犖 ｍｏｄｕｌｅｓ ＳＶＴＰ ＣＵＴＥ
Ｉｒｒｅｇｕｌａｒｔｅｘｔ
ａｖｅｒａｇｅ

Ｂａｓｅｌｉｎｅ － √ － － ８１．４ ８０．１ ８１．０

Ｂａｓｅｌｉｎｅ √ √ － － ８３．３ ８０．３ ８２．４

ＭＦＳＳＴＲ － － √ １ ８４．２ ８６．５ ８４．９

ＭＦＳＳＴＲ √ － √ １ ８４．９ ８６．１ ８５．３

'９　ze'{|}~�

犉犻犵．９　犞犻狊狌犪犾犮狅犿狆犪狉犻狊狅狀狅犳犺犲犪狋犿犪狆

W４　LMNOPQRVp�~�ij

犜犪犫．４　犆狅犿狆犪狉犻狊狅狀犲狓狆犲狉犻犿犲狀狋狅犳狋犺犲狀狌犿犫犲狉狅犳犿狌犾狋犻犾犲狏犲犾犳犲犪狋狌狉犲狊犲犾犲犮狋犻狅狀犿狅犱狌犾犲

Ｍｅｔｈｏｄ
犖

ｍｏｄｕｌｅｓ
ＩＩＩＴ５Ｋ ＳＶＴ ＩＣ１３ ＳＶＴＰ ＣＵＴＥ

Ｒｅｇｕｌａｒ
ｔｅｘｔ
ａｖｅｒａｇｅ

Ｉｒｒｅｇｕｌａｒ
ｔｅｘｔ
ａｖｅｒａｇｅ

ＭＦＳＳＴＲ １ ９３．６ ８９．２ ９３．９ ８４．９ ８６．１ ９３．１ ８５．３

ＭＦＳＳＴＲ ２ ９３．７ ９０．７ ９４．５ ８６．１ ８６．８ ９３．５ ８６．３

ＭＦＳＳＴＲ ３ ９３．９ ９０．４ ９４．７ ８６．５ ８６．４ ９３．６ ８６．５

ＭＦＳＳＴＲ ４ ９４．１ ９１．２ ９４．８ ８７．３ ８６．５ ９３．９ ８７．１

ＭＦＳＳＴＲ ５ ９４．６ ９２．８ ９５．７ ８７．１ ８７．６ ９４．６ ８７．３

ＭＦＳＳＴＲ ６ ９３．３ ９１．０ ９４．２ ８６．３ ８４．９ ９３．２ ８５．９
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：
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犜犪犫．５　犆狅犿狆犪狉犪狋犻狏犲犲狓狆犲狉犻犿犲狀狋犫犲狋狑犲犲狀狋犺犲犕犉犛犛犜犚犿狅犱犲犾犻狀

狋犺犻狊狆犪狆犲狉犪狀犱狋犺犲犮狌狉狉犲狀狋犿犪犻狀狊狋狉犲犪犿狋犲狓狋狉犲犮狅犵狀犻狋犻狅狀犿狅犱犲犾

Ｍｅｔｈｏｄ ＩＩＩＴ５Ｋ ＳＶＴ ＩＣ１３ ＳＶＴＰ ＣＵＴＥ
Ｒｅｇｕｌａｒ
ｔｅｘｔ
ａｖｅｒａｇｅ

Ｉｒｒｅｇｕｌａｒ
ｔｅｘｔ
ａｖｅｒａｇｅ

ＣＲＮＮ
［１１］ ７８．３ ８０．９ ８６．８ － － ８０．５ －

ＦＡＮ
［１４］ ８７．３ ８５．９ ９３．２ － － ８８．４ －

ＡＳＴＥＲ
［２］ ９３．５ ８９．４ ９１．９ ７８．５ ７９．４ ９２．６ ７８．８

ＭＯＲＡＮ
［２２］ ９１．１ ８８．４ ９２．４ ７６．２ ７７．５ ９１．０ ７６．６

ＭａｓｋＴｅｘｔＳｐｏｔｔｅｒ
［２３］ ９５．２ ９１．６ ９４．９ ８３．７ ８８．２ ９４．６ ８５．１

ＳｃＲＮ
［２４］ ９４．３ ８８．７ ９３．８ ８０．８ ８７．３ ９３．４ ８２．８

ＳＥＥＤ
［５］ ９３．８ ８９．６ ９２．８ ８１．４ ８３．６ ９３．０ ８２．１

ＳＲＮ
［２５］ ９４．８ ９１．５ ９５．５ ８５．１ ８７．８ ９４．４ ８５．９

ＭＦＳＳＴＲ ９４．６ ９２．８ ９５．７ ８７．１ ８７．６ ９４．６ ８７．３
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［１］　ＬＩＵＣＹ，ＣＨＥＮＸＸ，ＬＵＯＣＪ，ｅｔａｌ．Ｄｅｅｐｌｅａｒｎｉｎｇｍｅｔｈｏｄ

ｆｏｒｎａｔｕｒａｌｓｃｅｎｅｔｅｘｔｄｅｔｅｃｔｉｏｎａｎｄｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ［Ｊ］．Ｊｏｕｒ

ｎａｌｏｆＩｍａｇｅａｎｄＧｒａｐｈｉｃｓ，２０２１，２６（６）：１３３０１３６７．

z{|

，
}~�

，
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，
î．�ÒCDEFª9)GH

`äå&æIJ

［Ｊ］．=Ð6�6ø&�

，２０２１，２６（６）：

１３３０１３６７．

［２］　ＳＨＩＢ，ＹＡＮＧＭ，ＷＡＮＧＸ，ｅｔａｌ．ＡＳＴＥＲ：ａｎａｔｔｅｎｔｉｏｎａｌ

ｓｃｅｎｅｔｅｘｔｒｅｃｏｇｎｉｚｅｒｗｉｔｈｆｌｅｘｉｂｌｅｒｅｃｔｉｆｉｃａｔｉｏｎ［Ｊ］．ＩＥＥＥ

ＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＰａｔｔｅｒｎＡｎａｌｙｓｉｓａｎｄ ＭａｃｈｉｎｅＩｎｔｅｌｌｉ

ｇｅｎｃｅ，２０１８，４１（９）：２０３５２０４８．

［３］　ＳＨＥＮＧＦ，ＣＨＥＮＺ，ＸＵＢ．ＮＲＴＲ：Ａｎｏｒｅｃｕｒｒｅｎｃｅｓｅ

ｑｕｅｎｃｅｔｏｓｅｑｕｅｎｃｅ ｍｏｄｅｌｆｏｒｓｃｅｎｅｔｅｘｔｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ

［Ｃ］／／ＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＤｏｃｕｍｅｎｔＡｎａｌｙｓｉｓ

ａｎｄＲｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ，Ｓｅｐｔｅｍｂｅｒ２０２５，２０１９，Ｓｙｄｎｅｙ，ＮＳＷ，

Ａｕｓｔｒａｌｉａ．ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０１９：７８１７８６．

［４］　ＳＵＢＡＫＡＮＣ，ＲＡＶＡＮＥＬＬＩＭ，ＣＯＲＮＥＬＬＳ，ｅｔａｌ．Ａｔｔｅｎｔｉｏｎ

ｉｓａｌｌｙｏｕｎｅｅｄｉｎｓｐｅｅｃｈｓｅｐａｒａｔｉｏｎ［Ｃ］／／ＩＥＥＥＩｎｔｅｒｎａ

ｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＡｃｏｕｓｔｉｃｓ，ＳｐｅｅｃｈａｎｄＳｉｇｎａｌＰｒｏ

ｃｅｓｓｉｎｇ，Ｔｏｒｏｎｔｏ，ＯＮ，Ｃａｎａｄａ．ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０２１：２１

２５．

［５］　ＱＩＡＯＺ，ＺＨＯＵＹ，ＹＡＮＧＤ，ｅｔａｌ．Ｓｅｅｄ：ｓｅｍａｎｔｉｃｓｅｎ

ｈａｎｃｅｄ ｅｎｃｏｄｅｒｄｅｃｏｄｅｒ ｆｒａｍｅｗｏｒｋ ｆｏｒ ｓｃｅｎｅ ｔｅｘｔ

ｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ［Ｃ］／／ＩＥＥＥ／ＣＶＦＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉ

ｓｉｏｎａｎｄＰａｔｔｅｒｎＲｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ Ｗｏｒｋｓｈｏｐｓ，Ｊｕｎｅ１４１９，

２０２０，Ｓｅａｔｔｌｅ，ＷＡ，ＵＳＡ．ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０２０：１３５２５

１３５３４．

［６］　ＮＥＷＥＬＬＡ，ＨＵＡＮＧＺ，ＤＥＮＧＪ．Ａｓｓｏｃｉａｔｉｖｅｅｍｂｅｄｄｉｎｇ：

ｅｎｄｔｏｅｎｄｌｅａｒｎｉｎｇｆｏｒｊｏｉｎｔｄｅｔｅｃｔｉｏｎａｎｄｇｒｏｕｐｉｎｇ［ＥＢ／

ＯＬ］．（２０１７０６０９）［２０２１１１１２］．ｈｔｔｐｓ：／／ａｒｘｉｖ．ｏｒｇ／

ａｂｓ／１６１１．０５４２４．

［７］　ＢＡＥＫＪ，ＫＩＭＧ，ＬＥＥＪ，ｅｔａｌ．Ｗｈａｔｉｓｗｒｏｎｇｗｉｔｈｓｃｅｎｅ

ｔｅｘｔｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎｍｏｄｅｌｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｓｄａｔａｓｅｔａｎｄｍｏｄｅｌ

·６８４· 　　　　　　　　　　　 　　　　　! " #
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ａｎａｌｙｓｉｓ［Ｃ］／／ＩＥＥＥ／ＣＶＦ Ｉｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌ Ｃｏｎｆｅｒｅｎｃｅ ｏｎ

ＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉｓｉｏｎ，Ｏｃｔｏｂｅｒ２７Ｎｏｖｅｍｂｅｒ２，２０１９，Ｓｅｏｕｌ，

Ｋｏｒｅａ（Ｓｏｕｔｈ）．ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０１９：４７１４４７２２．

［８］　ＨＥＫ，ＺＨＡＮＧＸ，ＲＥＮＳ，ｅｔａｌ．Ｄｅｅｐｒｅｓｉｄｕａｌｌｅａｒｎｉｎｇｆｏｒ

ｉｍａｇｅｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ［Ｃ］／／ＩＥＥＥＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＣｏｍｐｕｔｅｒ

ＶｉｓｉｏｎａｎｄＰａｔｔｅｒｎＲｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ，Ｊｕｎｅ２７３０，２０１６，ＬａｓＶｅ

ｇａｓ，ＮＶ，ＵＳＡ．ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０１６：７７０７７８．

［９］　ＳＩＭＯＮＹＡＮＫ，ＺＩＳＳＥＲＭＡＮＡ．Ｖｅｒｙｄｅｅｐｃｏｎｖｏｌｕｔｉｏｎａｌ

ｎｅｔｗｏｒｋｓｆｏｒｌａｒｇｅｓｃａｌｅｉｍａｇｅｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ［ＥＢ／ＯＬ］．

（２０１５０８１０） ［２０２１１１１２］．ｈｔｔｐｓ：／／ａｒｘｉｖ．ｏｒｇ／ａｂｓ／

１４０９．１５５６．

［１０］ＧＲＡＶＥＳＡ，ＬＩＷＩＣＫＩＭ，ＦＥＲＮＡＮＤＥＺＳ，ｅｔａｌ．Ａｎｏｖｅｌ

ｃｏｎｎｅｃｔｉｏｎｉｓｔｓｙｓｔｅｍｆｏｒｕｎｃｏｎｓｔｒａｉｎｅｄｈａｎｄｗｒｉｔｉｎｇｒｅｃ

ｏｇｎｉｔｉｏｎ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＰａｔｔｅｒｎＡｎａｌｙｓｉｓａｎｄ

ＭａｃｈｉｎｅＩｎｔｅｌｌｉｇｅｎｃｅ，２００９，３１（５）：８５５８６８．

［１１］ＳＨＩＢ，ＢＡＩＸ，ＹＡＯＣ．Ａｎｅｎｄｔｏｅｎｄｔｒａｉｎａｂｌｅｎｅｕｒａｌｎｅｔ

ｗｏｒｋｆｏｒｉｍａｇｅｂａｓｅｄｓｅｑｕｅｎｃｅｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎａｎｄｉｔｓａｐｐｌｉ

ｃａｔｉｏｎｔｏｓｃｅｎｅｔｅｘｔｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎ

ＰａｔｔｅｒｎＡｎａｌｙｓｉｓａｎｄＭａｃｈｉｎｅＩｎｔｅｌｌｉｇｅｎｃｅ，２０１７，３９（１１）：

２２９８２３０４．

［１２］ＬＩＴＭＡＮＲ，ＡＮＳＣＨＥＬＯ，ＴＳＩＰＥＲＳ，ｅｔａｌ．ＳＣＡＴＴＥＲ：Ｓｅ

ｌｅｃｔｉｖｅｃｏｎｔｅｘｔａｔｔｅｎｔｉｏｎａｌｓｃｅｎｅｔｅｘｔｒｅｃｏｇｎｉｚｅｒ［ＥＢ／

ＯＬ］．（２０２００３２５）［２０２１１１１２］．ｈｔｔｐｓ：／／ａｒｘｉｖ．ｏｒｇ／

ａｂｓ／２００３．１１２８８．

［１３］ＳＨＩＢ，ＷＡＮＧＸ，ＬＹＵＰ，ｅｔａｌ．Ｒｏｂｕｓｔｓｃｅｎｅｔｅｘｔｒｅｃｏｇｎｉ

ｔｉｏｎｗｉｔｈａｕｔｏｍａｔｉｃｒｅｃｔｉｆｉｃａｔｉｏｎ［Ｃ］／／ＩＥＥＥＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎ

ＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉｓｉｏｎａｎｄＰａｔｔｅｒｎＲｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ，Ｊｕｎｅ２７３０，

２０１６，ＬａｓＶｅｇａｓ，ＮＶ，ＵＳＡ．ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０１６：４１６８

４１７６．

［１４］ＣＨＥＮＧＺ，ＢＡＩＦ，ＸＵＹ，ｅｔａｌ．Ｆｏｃｕｓｉｎｇａｔｔｅｎｔｉｏｎ：ｔｏｗａｒｄｓ

ａｃｃｕｒａｔｅｔｅｘｔｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎｉｎｎａｔｕｒａｌｉｍａｇｅｓ［Ｃ］／／ＩＥＥＥＩｎ

ｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉｓｉｏｎ，Ｏｃｔｏｂｅｒ２２

２９，２０１７，Ｖｅｎｉｃｅ，Ｉｔａｌｙ．Ｎｅｗ Ｙｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０１７：５０８６

５０９４．

［１５］ＪＡＤＥＲＢＥＲＧＭ，ＳＩＭＯＮＹＡＮＫ，ＶＥＤＡＬＤＩＡ，ｅｔａｌ．Ｓｙｎ

ｔｈｅｔｉｃｄａｔａａｎｄａｒｔｉｆｉｃｉａｌｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｓｆｏｒｎａｔｕｒａｌｓｃｅｎｅ

ｔｅｘｔｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ［ＥＢ／ＯＬ］．（２０１４１２０９）［２０２１１１１２］．

ｈｔｔｐｓ：／／ａｒｘｉｖ．ｏｒｇ／ａｂｓ／１４０６．２２２７ｖ４．

［１６］ＫＡＲＡＴＺＡＳＤ，ＧＯＭＥＺＢＩＧＯＲＤＡＬ，ＮＩＣＯＬＡＯＵＡ，ｅｔａｌ．

ＩＣＤＡＲ２０１５ｃｏｍｐｅｔｉｔｉｏｎｏｎｒｏｂｕｓｔｒｅａｄｉｎｇ［Ｃ］／／Ｉｎｔｅｒｎａ

ｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＤｏｃｕｍｅｎｔＡｎａｌｙｓｉｓａｎｄＲｅｃｏｇｎｉ

ｔｉｏｎ，Ａｕｇｕｓｔ２３２６，２０１５，Ｎａｎｃｙ，Ｆｒａｎｃｅ．Ｎｅｗ Ｙｏｒｋ：

ＩＥＥＥ，２０１５：１１５６１１６０．

［１７］ＫＡＲＡＴＺＡＳＤ，ＳＨＡＦＡＩＴＦ，ＵＣＨＩＤＡＳ，ｅｔａｌ．ＩＣＤＡＲ２０１３

ｒｏｂｕｓｔｒｅａｄｉｎｇｃｏｍｐｅｔｉｔｉｏｎ［Ｃ］／／ＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅ

ｏｎＤｏｃｕｍｅｎｔＡｎａｌｙｓｉｓａｎｄＲｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ，Ａｕｇｕｓｔ２５２８，

２０１３，Ｗａｓｈｉｎｇｔｏｎ，ＤＣ，ＵＳＡ．ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０１３：１４８４

１４９３．

［１８］ＭＩＳＨＲＡＡ，ＡＬＡＨＡＲＩＫ，ＪＡＷＡＨＡＲＣＶ．Ｓｃｅｎｅｔｅｘｔｒｅｃ

ｏｇｎｉｔｉｏｎｕｓｉｎｇｈｉｇｈｅｒｏｒｄｅｒｌａｎｇｕａｇｅｐｒｉｏｒｓ［Ｃ］／／Ｂｒｉｔｉｓｈ

ＭａｃｈｉｎｅＶｉｓｉｏｎＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅ，Ｓｅｐｔｅｍｂｅｒ３７，２０１２，Ｇｕｉｌｄ

ｆｏｒｄ，Ｓｕｒｒｅｙ，ＵＫ．Ｄｕｒｈａｍ：ＢｒｉｔｉｓｈＭａｃｈｉｎｅＶｉｓｉｏｎＡｓｓｏｃｉａ

ｔｉｏｎ（ＢＭＶＡ），２０１２：１１１．

［１９］ＷＡＮＧＫ，ＢＡＢＥＮＫＯＢ，ＢＥＬＯＮＧＩＥＳ．Ｅｎｄｔｏｅｎｄｓｃｅｎｅ

ｔｅｘｔｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ［Ｃ］／／ＩＥＥＥＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎ

Ｃｏｍｐｕｔｅｒ Ｖｉｓｉｏｎ，Ｎｏｖｅｍｂｅｒ ６１３，２０１１，Ｂａｒｃｅｌｏｎａ，

Ｓｐａｉｎ．ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０１１：１４５７１４６４．

［２０］ＰＨＡＮＴＱ，ＳＨＩＶＡＫＵＭＡＲＡＰ，ＴＩＡＮＳ，ｅｔａｌ．Ｒｅｃｏｇｎｉｚｉｎｇ

ｔｅｘｔｗｉｔｈｐｅｒｓｐｅｃｔｉｖｅｄｉｓｔｏｒｔｉｏｎｉｎｎａｔｕｒａｌｓｃｅｎｅｓ［Ｃ］／／

ＩＥＥＥＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉｓｉｏｎ，Ｄｅ

ｃｅｍｂｅｒ１８，２０１３，Ｓｙｄｎｅｙ，ＮＳＷ，Ａｕｓｔｒａｌｉａ．ＮｅｗＹｏｒｋ：

ＩＥＥＥ，２０１３：５６９５７６．

［２１］ＲＩＳＮＵＭＡＷＡＮＡ，ＳＨＩＶＡＫＵＭＡＲＡＰ，ＣＨＡＮＣＳ，ｅｔａｌ．Ａ

ｒｏｂｕｓｔａｒｂｉｔｒａｒｙｔｅｘｔｄｅｔｅｃｔｉｏｎｓｙｓｔｅｍｆｏｒｎａｔｕｒａｌｓｃｅｎｅ

ｉｍａｇｅｓ［Ｊ］．ＥｘｐｅｒｔＳｙｓｔｅｍｓｗｉｔｈＡｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｓ，２０１４，４１

（１８）：８０２７８０４８．

［２２］ＬＵＯＣ，ＪＩＮＬ，ＳＵＮＺ．ＭＯＲＡＮ：Ａｍｕｌｔｉｏｂｊｅｃｔｒｅｃｔｉｆｉｅｄａｔ

ｔｅｎｔｉｏｎｎｅｔｗｏｒｋｆｏｒｓｃｅｎｅｔｅｘｔｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ［Ｊ］．Ｐａｔｔｅｒｎ

Ｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ，２０１９，９０：１０９１１８．

［２３］ＬＹＵＰ，ＬＩＡＯＭ，ＹＡＯＣ，ｅｔａｌ．Ｍａｓｋｔｅｘｔｓｐｏｔｔｅｒ：Ａｎｅｎｄ

ｔｏｅｎｄｔｒａｉｎａｂｌｅｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｆｏｒｓｐｏｔｔｉｎｇｔｅｘｔｗｉｔｈａｒ

ｂｉｔｒａｒｙｓｈａｐｅｓ［ＥＢ／ＯＬ］．（２０１８０８０１）［２０２１１１１２］．

ｈｔｔｐｓ：／／ａｒｘｉｖ．ｏｒｇ／ａｂｓ／１８０７．０２２４２ｖ２．

［２４］ＹＡＮＧＭ，ＧＵＡＮＹ，ＬＩＡＯＭ，ｅｔａｌ．Ｓｙｍｍｅｔｒｙｃｏｎｓｔｒａｉｎｅｄ

ｒｅｃｔｉｆｉｃａｔｉｏｎｎｅｔｗｏｒｋｆｏｒｓｃｅｎｅｔｅｘｔｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ［Ｃ］／／ＩＥＥＥ

ＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉｓｉｏｎ，Ｏｃｔｏｂｅｒ２７

２８，２０１９，Ｓｅｏｕｌ，Ｋｏｒｅａ（Ｓｏｕｔｈ）．ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０１９：

９１４６９１５５．

［２５］ＹＵＤ，ＬＩＸ，ＺＨＡＮＧＣ，ｅｔａｌ．Ｔｏｗａｒｄｓａｃｃｕｒａｔｅｓｃｅｎｅｔｅｘｔ

ｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎｗｉｔｈｓｅｍａｎｔｉｃｒｅａｓｏｎｉｎｇｎｅｔｗｏｒｋｓ［ＥＢ／ＯＬ］．

（２０２００３２７）［２０２１１１１２］．ｈｔｔｐｓ：／／ａｒｘｉｖ．ｏｒｇ／ａｂｓ／

２００３．１２２９４ｖ１．

����

：

���　（１９７４－），�，��

，
��

，
��Ûû�

，
[?Ì�Þm�{|

)äå&æI�`;<．

·７８４·Ë５Í　ÄxÅî

：
ÔÄghijkl`�ÒCDEFGHmJ　　　　　　　　　　　　　　　　　　　　


