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犉犻犵．４　犈狓犪犿狆犾犲犻犿犪犵犲狅犳犻狀狆犪犻狀狋犻狀犵犲犳犳犲犮狋狊狑犻狋犺犱犻犳犳犲狉犲狀狋犪犾犵狅狉犻狋犺犿狊
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犜犪犫．２　犈狏犪犾狌犪狋犻狅狀狅犳犻狀狆犪犻狀狋犲犳犳犲犮狋狊狅犳犱犻犳犳犲狉犲狀狋犪犾犵狅狉犻狋犺犿狊

Ｍａｓｋｒａｔｉｏ Ａｌｇｏｒｉｔｈｍ 犔１ｌｏｓｓ 犘犛犖犚 犛犛犐犕

１０％—３０％

ＰａｔｃｈＭａｔｃｈ １１．３５６ ２６．９９７ ０．９０８

Ｐｃｏｎｖ ９．２５７ ３１．８６４ ０．９３２

ＥｄｇｅＣｏｎｎｅｃｔ ８．６５８ ３１．９１３ ０．９３６

ＣＩＮｅｔ ８．４６８ ３２．５３６ ０．９４９

３０％—５０％

ＰａｔｃｈＭａｔｃｈ １３．５８８ ２３．２９１ ０．７８６

Ｐｃｏｎｖ １０．７８３ ２７．８２４ ０．９１２

ＥｄｇｅＣｏｎｎｅｃｔ １０．６２１ ２７．８３６ ０．９２１

ＣＩＮｅｔ ９．８４２ ２９．４５３ ０．９３２
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Ｊｕｎｅ１５２０，２０１９，ＬｏｎｇＢｅａｃｈ，ＣＡ，ＵＳＡ．Ｎｅｗ Ｙｏｒｋ：
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［３］　ＳＡＪＪＡＤＩＭＳＭ，ＳＣＨＯＬＫＯＰＦＢ，ＨＩＲＳＣＨＭ．Ｅｎｈａｎ

ｃｅｎｅｔ：ｓｉｎｇｌｅｉｍａｇｅｓｕｐｅｒｒｅｓｏｌｕｔｉｏｎｔｈｒｏｕｇｈａｕｔｏｍａｔｅｄ

ｔｅｘｔｕｒｅｓｙｎｔｈｅｓｉｓ［Ｃ］／／ＩＥＥＥＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎ

ＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉｓｉｏｎ，Ｏｃｔｏｂｅｒ２２２９，２０１７，Ｖｅｎｉｃｅ，Ｉｔａｌｙ．

ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０１７：４４９１４５００．

［４］　ＬＩＬＦ，ＭＡＷＦ，ＬＩＬ，ｅｔａｌ．Ｒｅｓｅａｒｃｈｏｎｄｅｔｅｃｔｉｏｎａｌｇｏ

ｒｉｔｈｍｆｏｒｂｒｉｄｇｅｃｒａｃｋｓｂａｓｅｄｏｎｄｅｅｐｌｅａｒｎｉｎｇ［Ｊ］．Ａｃｔａ

ＡｕｔｏｍａｔｉｃａＳｉｎｉｃａ，２０１９，４５（９）：１７２７１７４２．
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［５］　ＢＡＲＮＥＳＣ，ＳＨＥＣＨＴＭＡＮＥ，ＦＩＮＫＥＬＳＴＥＩＮＡ，ｅｔａｌ．

ＰａｔｃｈＭａｔｃｈ：ａｒａｎｄｏｍｉｚｅｄｃｏｒｒｅｓｐｏｎｄｅｎｃｅａｌｇｏｒｉｔｈｍ

ｆｏｒｓｔｒｕｃｔｕｒａｌｉｍａｇｅｅｄｉｔｉｎｇ［Ｊ］．ＡＣＭＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎ

Ｇｒａｐｈｉｃｓ，２００９，２８（３）：２４：１２４：１１．

［６］　ＺＨＡＮＧＹ，ＴＩＡＮＹ，ＫＯＮＧＹ，ｅｔａｌ．Ｒｅｓｉｄｕａｌｄｅｎｓｅｎｅｔ

ｗｏｒｋｆｏｒｉｍａｇｅｓｕｐｅｒｒｅｓｏｌｕｔｉｏｎ［Ｃ］／／ＩＥＥＥ／ＣＶＦＣｏｎｆｅｒ

ｅｎｃｅｏｎＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉｓｉｏｎａｎｄＰａｔｔｅｒｎＲｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ，Ｊｕｎｅ

１８２３，２０１８，ＳａｌｔＬａｋｅＣｉｔｙ，ＵＴ，ＵＳＡ．ＮｅｗＹｏｒｋ：ＩＥＥＥ，

２０１８：２４７２２４８１．

［７］　Ｋ̈ＯＨＬＥＲＲ，ＳＣＨＵＬＥＲＣ，ＳＣＨ̈ＯＬＫＯＰＦＢ，ｅｔａｌ．Ｍａｓｋ

ｓｐｅｃｉｆｉｃｉｎｐａｉｎｔｉｎｇｗｉｔｈｄｅｅｐｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｓ［Ｃ］／／Ｇｅｒ

ｍａｎＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＰａｔｔｅｒｎＲｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ，Ｓｅｐｔｅｍｂｅｒ２５，

２０１４，Ｍｕｎｓｔｅｒ，Ｇｅｒｍａｎｙ．Ｂｅｒｌｉｎ：Ｓｐｒｉｎｇｅｒ，２０１４：５２３

５３４．

［８］　ＸＩＥＣ，ＬＩＵＳ，ＬＩＣ，ｅｔａｌ．Ｉｍａｇｅｉｎｐａｉｎｔｉｎｇｗｉｔｈｌｅａｒｎａｂｌｅ

ｂｉｄｉｒｅｃｔｉｏｎａｌａｔｔｅｎｔｉｏｎｍａｐｓ［Ｃ］／／ＩＥＥＥ／ＣＶＦＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌ

ＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉｓｉｏｎ，Ｏｃｔｏｂｅｒ２７２８，２０１９，

Ｓｅｏｕｌ，Ｋｏｒｅａ （Ｓｏｕｔｈ）．Ｎｅｗ Ｙｏｒｋ：ＩＥＥＥ，２０１９：８８５８

８８６７．

［９］　ＧＯＯＤＦＥＬＬＯＷＩＪ，ＰＯＵＧＥＴＡＢＡＤＩＥＪ，ＭＩＲＺＡＭ，ｅｔａｌ．

Ｇｅｎｅｒａｔｉｖｅａｄｖｅｒｓａｒｉａｌｎｅｔｗｏｒｋｓ［Ｊ］．ＡｄｖａｎｃｅｓｉｎＮｅｕｒａｌ

ＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇＳｙｓｔｅｍｓ，２０１４，３：２６７２２６８０．

［１０］ＷＡＮＧＸ，ＹＵＫ，ＷＵＳ，ｅｔａｌ．ＥＳＲＧＡＮ：ｅｎｈａｎｃｅｄｓｕ

ｐｅｒｒｅｓｏｌｕｔｉｏｎｇｅｎｅｒａｔｉｖｅａｄｖｅｒｓａｒｉａｌｎｅｔｗｏｒｋｓ［Ｃ］／／Ｅｕ

ｒｏｐｅａｎＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＣｏｍｐｕｔｅｒＶｉｓｉｏｎ，Ｓｅｐｔｅｍｂｅｒ８１４，

２０１８，Ｍｕｎｉｃｈ，Ｇｅｒｍａｎｙ．Ｂｅｒｌｉｎ：Ｓｐｒｉｎｇｅｒ，２０１８．

［１１］ＹＡＮＧＣ，ＬＵＸ，ＬＩＮＺ，ｅｔａｌ．Ｈｉｇｈｒｅｓｏｌｕｔｉｏｎｉｍａｇｅｉｎ

ｐａｉｎｔｉｎｇｕｓｉｎｇｍｕｌｔｉｓｃａｌｅｎｅｕｒａｌｐａｔｃｈｓｙｎｔｈｅｓｉｓ［Ｃ］／／
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