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，
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，
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，犇犛犆[¬¦０．２％，犑犪犮犮犪狉犱

[¬¦１．２３％，犉犖犚[¬¦０．０９％。

\１　]^8_GH`aVW

犜犪犫．１　犆狅犿狆犪狉犪狋犻狏犲犲狓狆犲狉犻犿犲狀狋狅犳犱犻犳犳犲狉犲狀狋犫犪狊犻犮狀犲狋狑狅狉犽狊

Ｍｅｔｈｏｄｓ 犇犛犆／％犑犪犮犮犪狉犱／％犉犖犚／％ Ｐａｒａｍｓ／Ｍ

ＲｅｓＮｅｔ５０ ９０．７７ ８３．１７ ０．２８ ２６．９０

ＲｅｓＮｅｘｔ５０ ９０．７４ ８３．０８ ０．１４ ２６．３７

ＲｅｇＮｅｔＹ６．４ＧＦ ９０．２８ ８１．５８ ０．２３ ２５．４３

ＲｅｐＶＧＧＡ２ ９１．２５ ８３．９６ ０．１９ ２９．７０

ＲｅｐＶＧＧＢ１ｇ４ ９０．２３ ８３．４６ ０．１２ ４１．１７

\２　]^GHNO`aVW

犜犪犫．２　犆狅犿狆犪狉犪狋犻狏犲犲狓狆犲狉犻犿犲狀狋狅犳犱犻犳犳犲狉犲狀狋狀犲狋狑狅狉犽犿狅犱犲犾狊

Ｍｅｔｈｏｄｓ 犇犛犆／％ 犑犪犮犮犪狉犱／％ 犉犖犚／％ Ｐａｒａｍｓ／Ｍ

ＲｅｐＶＧＧＡ２ ９１．２５ ８３．９６ ０．１９ ２９．７０

ＲｅｐＶＧＧＡ２＋ＤＣＰＭ ９１．２７ ８４．０１ ０．２１ ３１．３９

ＲｅｐＶＧＧＡ２＋ＣＢＡＭ ９１．３３ ８４．３６ ０．１５ ２９．８７

ＲｅｐＶＧＧＡ２＋ＤＣＰＭ＋ＣＢＡＭ ９１．４５ ８５．１９ ０．１０ ３１．５６
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犇犛犆ë¨ＢｉＳｅＮｅｔＶ１QR[¬¦１．４９％，犑犪犮犮犪狉犱

犻狀犱犲狓[¬¦０．８６％，犉１O¢[¬¦０．５７％，_O

Pê[¬¦４．９８％。ÕÖ
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，
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犇犛犆ë¨ＢｉＳｅＮｅｔＶ１QR[¬¦１．０７％，犑犪犮犮犪狉犱

犻狀犱犲狓[¬¦１．９６％，犉１O¢[¬¦１．３４％，_O

Pê[¬¦１．２４％。ÕÖ

，
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，
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\３　犽犪犵犵犾犲＿３犿bZcde@fgh-ai　％

犜犪犫．３　犆狅犿狆犪狉犻狊狅狀狑犻狋犺犿犪犻狀狊狋狉犲犪犿犪犾犵狅狉犻狋犺犿

犲狏犪犾狌犪狋犻狅狀犻狀犱犻犮犪狋狅狉狊狅狀犓犪犵犵犾犲＿３犿　％

Ｍｅｔｈｏｄｓ 犇犛犆 犑犪犮犮犪狉犱 犉１ 犉犖犚

ＢｉＳｅＮｅｔＶ１
［６］ ８８．８８ ８１．４４ ８９．６２ ０．２０

ＢｉＳｅＮｅｔＶ２
［１７］ ９０．２５ ８３．４７ ９０．８５ ５．４８

ＤＡＮｅｔ
［１８］ ８３．７３ ７２．２５ ８３．７３ ７．１０

ＣＥＮｅｔ
［１９］ ９１．１６ ８３．６５ ９０．９５ ０．２６

Ｍｕｌｔｉ＿Ｓｃａｌｅ＿Ａｔｔｅｎｔｉｏｎ
［２０］ ９０．５７ ８２．３１ ９０．１６ ４．２３

Ｏｕｒｓ ９１．４５ ８５．１９ ９１．３１ ０．１０

\４　犅狉犪犜犛２０１９＿犎犌犌bZcde@fgh-ai　％

犜犪犫．４　犆狅犿狆犪狉犻狊狅狀狑犻狋犺犿犪犻狀狊狋狉犲犪犿犪犾犵狅狉犻狋犺犿

犲狏犪犾狌犪狋犻狅狀犻狀犱犻犮犪狋狅狉狊狅狀犅狉犪犜犛２０１９＿犎犌犌　％

Ｍｅｔｈｏｄｓ 犇犛犆 犑犪犮犮犪狉犱 犉１ 犉犖犚

ＢｉＳｅＮｅｔＶ１
［６］ ８８．１２ ７８．７１ ８７．９６ １０．０２

ＢｉＳｅＮｅｔＶ２
［１７］ ８６．９９ ７６．８６ ８６．７６ １３．５１

ＤＡＮｅｔ
［１８］ ８０．４８ ６７．６９ ８０．４４ １４．３０

ＣＥＮｅｔ
［１９］ ８８．４５ ７８．９２ ８８．０６ １０．２９

Ｍｕｌｔｉ＿Ｓｃａｌｅ＿Ａｔｔｅｎｔｉｏｎ
［２０］ ８７．０４ ７４．６７ ８５．３０ １．６９

Ｏｕｒｓ ８９．６１ ７９．５７ ８８．５３ ５．０４

\５　犅狉犪犜犛２０１９＿犔犌犌bZcde@fgh-ai　％

犜犪犫．５　犆狅犿狆犪狉犻狊狅狀狑犻狋犺犿犪犻狀狊狋狉犲犪犿犪犾犵狅狉犻狋犺犿

犲狏犪犾狌犪狋犻狅狀犻狀犱犻犮犪狋狅狉狊狅狀犅狉犪犜犛２０１９＿犔犌犌　％

Ｍｅｔｈｏｄｓ 犇犛犆 犑犪犮犮犪狉犱 犉１ 犉犖犚

ＢｉＳｅＮｅｔＶ１
［６］ ８６．５４ ７６．１７ ８６．０７ ３．５１

ＢｉＳｅＮｅｔＶ２
［１７］ ８４．１８ ７２．６８ ８３．７４ ５．７１

ＤＡＮｅｔ
［１８］ ８２．５４ ７０．３０ ８２．１９ ３．２８

ＣＥＮｅｔ
［１９］ ８７．３７ ７７．６６ ８７．１６ ６．７１

Ｍｕｌｔｉ＿Ｓｃａｌｅ＿Ａｔｔｅｎｔｉｏｎ
［２０］ ８４．２９ ７０．３２ ８１．７８ １．４７

Ｏｕｒｓ ８７．６１ ７８．１３ ８７．４１ ２．２７

　　�{jk)p�7k@FGHIiEOPª«
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，
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'８　犓犪犵犵犾犲＿３犿bZcd?@(jIklmn`a

：（犪）o'

；（犫）犌犜'p

；（犮）犅犻犛犲犖犲狋犞１；

（犱）犅犻犛犲犖犲狋犞２；（犲）犆犈犖犲狋；（犳）犕狌犾狋犻＿犛犮犪犾犲＿犃狋狋犲狀狋犻狅狀；（犵）犗狌狉狊

犉犻犵．８　犞犻狊狌犪犾犮狅犿狆犪狉犻狊狅狀狅犳狊犲犵犿犲狀狋犪狋犻狅狀狉犲狊狌犾狋狊狑犻狋犺犿犪犻狀狊狋狉犲犪犿犿犲狋犺狅犱狊狅狀犓犪犵犵犾犲＿３犿：

（犪）犗狉犻犵犻狀犪犾犻犿犪犵犲；（犫）犌狉狅狌狀犱狋狉狌狋犺；（犮）犅犻犛犲犖犲狋犞１；

（犱）犅犻犛犲犖犲狋犞２；（犲）犆犈犖犲狋；（犳）犕狌犾狋犻＿犛犮犪犾犲＿犃狋狋犲狀狋犻狅狀；（犵）犗狌狉狊
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'９　犅狉犪犜犛２０１９＿犎犌犌bZcd?@(jIklmn`a

：（犪）o'

；（犫）犌犜'p

；（犮）犅犻犛犲犖犲狋犞１；

（犱）犅犻犛犲犖犲狋犞２；（犲）犆犈犖犲狋；（犳）犕狌犾狋犻＿犛犮犪犾犲＿犃狋狋犲狀狋犻狅狀；（犵）犗狌狉狊

犉犻犵．９　犞犻狊狌犪犾犮狅犿狆犪狉犻狊狅狀狅犳狊犲犵犿犲狀狋犪狋犻狅狀狉犲狊狌犾狋狊狑犻狋犺犿犪犻狀狊狋狉犲犪犿犿犲狋犺狅犱狊狅狀犅狉犪犜犛２０１９＿犎犌犌：

（犪）犗狉犻犵犻狀犪犾犻犿犪犵犲；（犫）犌狉狅狌狀犱狋狉狌狋犺；（犮）犅犻犛犲犖犲狋犞１；（犱）犅犻犛犲犖犲狋犞２；（犲）犆犈犖犲狋；（犳）犕狌犾狋犻＿犛犮犪犾犲＿犃狋狋犲狀狋犻狅狀；（犵）犗狌狉狊

'１０　犅狉犪犜犛２０１９＿犔犌犌bZcd?@(jIklmn`a

：（犪）o'

；（犫）犌犜'p

；（犮）犅犻犛犲犖犲狋犞１；

（犱）犅犻犛犲犖犲狋犞２；（犲）犆犈犖犲狋；（犳）犕狌犾狋犻＿犛犮犪犾犲＿犃狋狋犲狀狋犻狅狀；（犵）犗狌狉狊

犉犻犵．１０　犞犻狊狌犪犾犮狅犿狆犪狉犻狊狅狀狅犳狊犲犵犿犲狀狋犪狋犻狅狀狉犲狊狌犾狋狊狑犻狋犺犿犪犻狀狊狋狉犲犪犿犿犲狋犺狅犱狊狅狀犅狉犪犜犛２０１９＿犔犌犌：

（犪）犗狉犻犵犻狀犪犾犻犿犪犵犲；（犫）犌狉狅狌狀犱狋狉狌狋犺；（犮）犅犻犛犲犖犲狋犞１；（犱）犅犻犛犲犖犲狋犞２；（犲）犆犈犖犲狋；（犳）犕狌犾狋犻＿犛犮犪犾犲＿犃狋狋犲狀狋犻狅狀；（犵）犗狌狉狊
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ｔａｅ，２０２０，５０（１１）：１２８５１２９５．
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１５１４．
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